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  دهيچك

. ل شده انديتشك يو دسته ا ير عددياز مقاد يبيم كه از تركيمواجه يي، اغلب با مجموعه داده هايواقع يايدر  دن يدر مسائل خوشه بند

داده  يت استفاده بر رويبرخوردارند و قابل يمناسب يياز كارا يعدد يداده ها يموجود تنها بر رو يخوشه بند يروشهاكه اغلب يدر حال

از كاربر  ي، تعداد خوشه ها را به عنوان ورود K-meansر روش يج، نظيو را يسنت يشتر روشهايگر، بيد ياز سو. مختلط را ندارند يها

ز به خصوص در ينامعلوم است و حدس زدن مقدار آن ن يكاربر مقدار يشتر موارد تعداد خوشه ها براياما متاسفانه در ب. كنند يطلب م

ق تر جهت يدق يفيتعراز  يريم تا با بهره گين مقاله قصد داريلذا در ا. رممكن استيغ يمشكل و حت يبزرگ كار يمورد مجموعه داده ها

ن تعداد خوشه ها به ييبه تع يازيم كه نييمختلط ارائه نما يداده ها يخوشه بند يبرا را ي،  روشير دسته ايان مقاديفاصله م يرياندازه گ

ن يهمچن. ديتعداد خوشه ها را محاسبه نما ينه برايداده ها، مقدار به يتم نداشته و  قادر است همزمان با خوشه بنديالگور يعنوان ورود

 .تابع هدف استفاده شده است يزنه سايك جهت بهيتم ژنتيالگور ياياز مزا يشنهاديدر روش پ
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ABSTRACT 
    In the real world clustering problems, it is often encountered to perform cluster analysis on data sets 

with mixed numeric and categorical values. However, most existing clustering algorithms are only 

efficient for the numeric data rather than the mixed data set. In addition, traditional methods, for 

example, the K-means algorithm and its variants, usually ask the user to provide the number of clusters. 

Unfortunately, the number of clusters in general is unknown to the user and it is difficult to guess its value 

especially about large datasets. We use new cost function and distance measure based on co-occurrence of 

values and propose a new structure to present cluster centers in the chromosomes. The genetic algorithm 

(GA) is used to optimize the new cost function to obtain valid clustering result.  The performance of this 

algorithm has been studied on real world and artificial data sets. Comparisons with other clustering 

algorithms illustrate the effectiveness of this approach. 
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 شروع

  ديرا وارد كن mµو  kmin ،kmax ،max-generation ،cµر يمقاد

gen=1  

  :تيدر جمع iهر كروموزوم  يبه ازا

  د شوديتول [kmin, kmax]در بازه  يه صورت تصادفب kiمقدار  •

• ki از مجموعه داده انتخاب شود ينقطه به صورت تصادف  

  كروموزوم قرار داده شوند يدر ژنها ين نقاط به صورت تصادفيا •

  ص داده شوديتخص 1000مقدار  يخال يبه ژنها •

  :تيدر جمع iهر كروموزوم  يبه ازا

• ki شده در آن استخراج شودره يمركز خوشه ذخ  

كه  يص هر نقطه به خوشه ايق تخصينقاط از طر يند خوشه بنديفرآ •

  ن فاصله را با مركزش دارد، انجام شوديكمتر

 كروموزوم محاسبه شود يبرا DBiمقدار شاخص  •

• 1/DBi در نظر گرفته شود يبه عنوان مقدار تابع برازندگ  

  انتخاب والدها •

  cµبا احتمال  يعملگر تقاطع تك نقطه ا ياجرا •

  mµعملگر جهش با احتمال  ياجرا •

  انتخاب بازمانده ها  •

gen<max-generation gen<gen+١

تمينه و توقف الگورياستخراج جواب به  
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